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3arasibHa iHpopMaList

AHoTanis

Jucyuniida «OCHOBY WITY4YHOTO iHTeNeKTY» GOpPMYE y 3/100yBauiB OCBITH 6a30Be pO3yMiHHS NPUHIUIIIB
POGOTH LUITYYHOTO iHTEJNIEKTY Ta Cy4acHUX iHpopMaliiHO-KOMYHIKal[iiHUX TEXHOJIOTIH, 1110
BUKOPHUCTOBYIOTHCSA Y MalIMHOOYAyBaHHI Ta IPOMHUCJIOBOCTI.Y Kypci po3risAaoThcsa NiJX041 10 po60TH
3 TEXHIYHHUMHU JaHUMU, MOKJIMBOCTI MAaIIMHHOTO HAaBYaHHS JJ/Is aHAJTi3y mapaMeTpiB 06JIaZlHaHHSA Ta
BUPOOHUYMX MPOLIECIB, BHKOPUCTAHHSA r'eHEPATUBHUX Mo/iesied i no-code iHCTpYMeHTIB /11 06p0O6KHU
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TexHiyHOI iHpopMauii. 3HauHa yBara NpUAiAs€ETHCS MOLYKY Ta aHa/li3y HAyKOBO-TEXHIUHUX JIXKepel,
30KpeMa iH03eMHOI0 MOBOIO, 1110 BiAnoBizae npodeciiHil AigabHOCTI iHXeHepa.
MeTa Ta nijligAMcCIUNIIHA

MeTa AMCHUILIIHK — CGOPMYBaTH y CTYAEHTIB 31aTHICTh BUKOPUCTOBYBATH Cy4acHi iHpopMarlliHi
TEXHOJIOTi] Ta 6a30Bi iHCTPYMEHTH LITYYHOTO iHTENEKTY AJIs IOIIYKY, aHa/Ii3y ¥ iHTepnpeTauii HAyKoBo-
TexHiuHOI iHpopMallii Ta JaHUX BUPOOHUUUX CUCTEM.

B pe3y/ibTaTi BUBUEHHA JUCLUILIIHU CTYAEHT NIOBUHEH:

— PO3YMITH CYTHICTb i MOXKJIMBOCTI IITYYHOTO iHTEJIEKTY B MAalllMHOOYIyBaHHi.

- YMIiTH 3HaXOUTH TexHiYHy iHpopMalLilo B pi3HUX [pKepesiaX, 30KpeMa iH03eMHOI0 MOBOIO.

- onaHyBaTu 6a30Bi Migxo U /10 po60TH 3 BUPOOHUUYUMU Ta EKCIIEPUMEHTAJbHUMU JJAaHUMHU.

- iHTepHpeTyBaTU pe3yJbTaTH NPOTHO3YBaHHA Ta Kjiacudikalii TeXHIYHUX MapaMeTpiB.

— BUKOpUCTOBYBaTH cy4dacHi IKT aJi1g nigTpUMKH iH)KEHEPHUX pillleHb.

- YCBIZJOMJIFOBATU PU3UKHU Ta BifloBifgaabHICTB 3acTocyBaHH4 I y npoMucioBocTi.

dopmar 3aHATH

Jlek1ii, mpakTUYHI3aHATTS, caMocTiliHa po60Ta, KoHcyabTalii. [liicyMKkoBUT KOHTPOJIb — EK3aMEH.

KoMneTeHTHOCTI

3K4. 3paTHicTb A0 nolyKy, 06po6eHHs Ta aHa i3y iHpopMalii 3 pisHUX JKepes.
3K10. HaBuuku BUKOpUCTaHHS iHpOpMaLiMHUX | KOMyHIKaLiHHHUX TEXHOJIOTi.
Pe3ysibTaTH HaBYaHHA

PH6. BigmykoByBaTH NOTPi6GHY HAYKOBY i TEXHIYHY iHPOpMaIlilo B IOCTYIHUX JKepeJiax, 30KpeMa,
iHO3eMHOI MOBO10, aHaJIi3yBaTH i OLiHIOBATH il.
06car AMCHUILIIHU

3aranpHui o6car gucuuiiiny 120 roa. (4 xpeautu ECTS): nekuii — 24 rof., npakTUYHI3aHATTA - 24 ToJ,
caMmocTiiiHa po6oTa - 72 rog,

IlepeiyMOBU BUBYEHHS AUCHUILIIHU (IpepeKBi3UTH)

Jucnuniina 6a3yeTbcs Ha HaBYaJIbHUX AUCIUIIIHAX " AJITOPUTMH Ta KOMIT' FOTepHi IporpaMHi 3acoou”,
"lcTopis HayKH i TexXHiKU".

0Cco6JIMBOCTI AUCIUIJIIHMA, METOAH Ta TEXHOJIOTil HABYaHHA

Jleknil 1poBOAATHCA IHTEPAKTUBHO 3 BUKOPUCTAHHAM MYJbTeMe/iMHUXTeXHOI0TiN. Ha iekiiHux
3aHATTAX BUKOPUCTOBYIOThLCA: PO3MOBi/ib, OSACHEHHH, )eMOHCTpaLlid, AUcKycid. Ha npakTUYHUX
3aHATTAX CTYJ€HTH BUKOHYIOTb iH/IMBi/lya/IbHi 3aBJJaHHA 110 BU3HAYEHHIO 0COOIMBUX NpodeciiiHuX
CUTyaLili, po3IysAial0Th NUTAHHSA TOTOBHOCTI 10 NPUUHATTS pilleHHs B npodeciiiHil AisabpHOCTI,
IIPaKTUYHO 3aCTOCOBYIOTh MEeTOAU BUBYEHHH NNOBEJiHKU JIIOJUHU B CUTyaLil HEBU3HAYEHOCTI Ta pU3UKY.
1 1bOro BUKOPUCTOBYETBCA MO/e/II0OBAaHHSI YMOB HE3HANOMUX cepe/I0BUIL, 32 HAsABHOCTI 6araTbox
KpUTepiiB Ta HenmoBHOI iHpopMauii. 3a JpkepessaMy 3HaHb BUKOPUCTOBYIOTHCS TaKi METOY HaBYaHHS:
CJIOBECHI — pO3IOBi/Jb, IOACHEHHS, IHCTPYKTAX; HA04YHI — IeMOHCTpallid, iIIocTpaLis; NpaKTU4He
3aHATTS, BIPABU, KOHTPOJIbHI po60TH. 32 XapaKTEPOM JIOTiKHM Mi3HAaHHSA BUKOPUCTOBYIOThCS TaKi
MeTO/IU: aHAJIITUYHUM , CHHTETUYHUH , aHa/IiTUKO-CUHTETUYHUH, IHAYKTUBHUHY, AeJYKTUBHHUM. 3a
piBHEM CaMOCTiHHOI p03yMOBOI Ai/IbHOCTI BUKOPUCTOBYIOTbHCS METOAM: IPO6GJIEMHUM , YaCTKOBO-
MOLIYKOBUM , IOCAIAHULIKU .

IIporpamMa HaBYaJIbHOI AU CLIUIIIHA

HaBuaJibHi 3aHATTA

Jlekuii

Temu nekiin KinbkicTh
rOAUH

Tema 1. Po60oTa 3 JaHUMMU: TUIIH, JKepeJia, eTand 06posKHU 2
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[IoHATTS JaHUX Y TEXHIYHUX Ta NIPUPOJ00XOPOHHUX cUcTeMax. ba3oBi eTanu po60TH 3
JlaHUMU: 30ip, mepeBipKa, OUMIIEeHHS, Y3ro>KeHHsI OJIMHUIb BUMipIOBaHHS, HOpMaJli3allis.
[ToHATTS AaTaceTy K «iHXXeHepHOI TabJIUIi CIOCTepeEKEHDY.

Tema 2. BcTyn 40 IITYYHOrO IHTE/IEKTY: NOHATTSA, iCTOPid, poJib y TEXHIYHMX i 2
€KOJIOTiYHHUX CUCTeMax

KarovoBi etanu po3suTtky LI (mpaBusia - cTaTUCTHKA — MAlIMHHE HAaBYaHHS - Cy4acHi

Mo/ieni). Posb II B ekosiorii Ta Npupo/J00XOPOHHUX TEXHOJIOTIAX; MeXaHilj,

MaTepia/lo3HABCTRI, MalIMHOGYAYBaHHI;eHepTeTHIli, TPAHCIIOPTI, IMBIIbHIN Ge3melr.

Tema 3. Kinacudikanisa metoais II: soriuHi, craTcTU4Hi, HelipoiHcnipoBaHi 2
AJITOpUTMHU MalIMHHOTO HaBYaHHA: Kjaacudikaliisi, perpecis, kinacrepusaiis. Heliponni

Mepexi, HediTKa Jiorika, eBoJtoLifiHi anroputmu. BigminaocTi mixk ML, DL,

HelpoMepeKaMH.

Tema 4. Besiuki MOBHI MoeJ1i Ta IPOMIOT-iHXKUHIPpUHT 2
[ToHATTS «BeJUKi MOBHI MoAeJli» Ta IX 3aCTOCOBYBaHHS B iHXKeHEepHil i Npupo00X0pOoHHIN
npakTuii. OCHOBU GOpMyJIl0BaHHSA 3aNUTiB. Al-rpaMOTHICTb: pO3yMiHHS MOXKJIUBOCTEH,

KOpPEeKTHe BUKOPUCTAaHHA, KDUTHUYHE OLIHIOBAaHHA pe3yJIbTaTiB, eTUYHA BiANIOBiJa/IbHICTD.

Tema 5. FeHepaTUBHiI MoAeJIi: MOXKJIUBOCTI Ta PU3MKHU AJIS TEXHIYHUX 1 €KOJIOTiYHUX 2
rajaysen

[loHAaTTa reHepaTUBHUX MoJesel. [lepeBaru A4 iHxKeHepiB Ta eK0J10TiB. PU3MKN: MOMUJIKY,
HEKOpEeKTHI y3arajJbHeHHd, HaJMipHa JoBipa 10 aBTOMAaTUYHUX pillleHb.

Tema 6. MoeJti perpecii Ta ki1acudikanii B TeXHiYHOMY Ta eKOJIOTiYHOMY 2
NPOrHO3yBaHHI

Inest perpecii sik TporH03y YMCJ0BUX MapaMeTpiB. [aes kiacudikalii sk BU3HaYeHHS CTaHIB

abo kJacis.

Tema 7. BcTyn 40 HelipOHHUX MepeK: NPUHIMIMN POGOTH Ta apXiTeKTypHu 4
ApxiTekTypa nepcenTpoHiB, 6araToiapoBi HelipoHHiI Mepexxi. HaByaHHs yepe3 3BOpOTHe
NOLIMpPEeHHA NOMUJIKH.

Tema 8. HeuiTKa JIoTiKa AJ11 IPMUHATTA pillleHb y CKJIaJHUX CUCTEeMaX 4
[Ipo6ieMa HETOYHUX i AKICHUX MapaMeTpiB y TeXHIYHUX Ta eKOJIOriYHUX 33/1a4yaxX. OCHOBHU
HEeYiTKHUX MHOXUH i IpaBUJL

Tema 9. CucTeMH aBTOMAaTH30BaHOT'0 MO/Je/II0BaHHA 6e3 Koy 2
Orsiag nnatdopm AutoML Ta no-code / low-code nigxoais. [lpunnun drag-and-drop.

[TopiBHSIHHS MOXKJIMBOCTEHN Ta 06MeXeHb TAKUX iIHCTPYMEHTIB B €KOJIOTii,

MallMHOGYAYBaHHI, eHePTeTHIli, TPAaHCIOPTi.

Tema 10. ETnyHi acnektu BukopuctaHHs Il Ta MailOyTHE MiXKAUCHUMILTIHAPHUX 2
iHTeJIeKTya/IbHUX CUCTEM

[TutTanHAa KOHiAeHIIIHHOCTI, 6e3MeKU JaHUX, TPO30POCTi Mozesiel. BianoBiganbHIiCTD

¢daxiBus npu BuKopucTaHHi LI B TexHIYHUX | NPUPOA00XOPOHHUX pilieHHsX.[lepciekTUBU
BUKOPUCTAHHS.

3araJjibHa KiJIbKiCTh TOJAMH 24

IIpakTH4Hi 3aHATTA

TeMH NIpaKTUYHUX 3AHATH Kinpkicte Barosi

ToJUH KoedinieHTH a
Tema 1. [lomyk HayKOBO-TeXHiYHOI iHpopMalLii B eJIEKTPOHHUX 2 1
JoKepeJiax
Po6oTa 3 TeXHIYHUMU CTaHJApTaMH, HAYKOBUMH 6a3aMH, BUPOOHUYHUMHU
JIOKYMeHTaMHU.
Tema 2. AHa/1i3 BUPOGHUYHUX JAHUX Y TAGITUIHOMY BUTIAAL 2 1

O3HalioMJyieHHs 3 HabopaMHu JlaHUX, 6a30Bi onepallii aHai3y Ta
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nepeBipKU KOPEKTHOCTI.

Tema 3. Bisyasiizanis noKka3HUKiB po60TH MAIIMH i IpoLeciB 2 2
[To6ynoBa rpadikis, Aiarpam, npocTopoBUX Bizyasizamiii.

Tema 4. PopmyBaHHA iIHXKEHEPHUX AATACETIB 4 1
CTpyKTypyBaHHS pe3yJ/ibTaTiB BUMipIOBaHb i CIOCTEPEXKEHD JIJIs1
[OAaJbIIOr0 aHai3y.

Tema 5. [IpocTi Moges1i NPOrHo3yBaHHSA TeXHIYHUX MapaMeTpiB 4 2
OniHka 3MiHY MMOKa3HUKIB pOGOTH 06J1aiHAHHSA 6€3 MaTeMaTUYHHUX
pO3paxyHKiB.

Tema 6. Kitacugikaia craHiB BUpOGHUYMX CUCTEM 2 2
BusHayeHHsI HOpMaJIbHUX | aBapiHHUX PEXKUMIB pOGOTH.

Tema 7. Al-iHCTpYMeHTH /J11 aHAJIi3y TEXHIYHUX TEKCTIB i 2 1
AOKyMeHTaLil
Y3aranbHeHHd IHCTPYKLiH, TEXHIYHUX ONUCIB, HAYKOBUX CTaTeH.

Tema 8. ini-keiic: I1Il y BUpo6GHMYOMY pimieHHi 6 2
Anauniz npukaaZiHoi cuTyalii (MOHITOPUHT, MPOrHO3, Ol[iHKAa PU3HUKIB).

3araJjibHa KiJIbKiCTh TOAWH 24 >ria;=12

JlaGopaTopHi 3aHATTA
JlabopaTopHi po60TH y MexKaxX Kypcy He nepeadavyeHi.

KoHTpoJIbHI po60TH

KoMniekcHUM TecT Barosi
kKoedinienTHb
Tema 1.0cHOBM IITYYHOTO iHTEJIEKTY Ta MAlUMHHOI'O HABYaHHA 1
Tema 2. [IpoMIOT-iHXXUHIPUHT, €TUKA Ta KPUTUYHE MUCJIEHHSA 1
3araJibHa KiJIbKiCTb FOAMH Yieibi=2

CamocriiiHa po60oTa

Jlo caMmocTiliHOi po6OTH BiJHOCUTBCS CAMOCTiliHe ONpaIll0OBaHHS TEOPETUYHOr0 MaTepiany Ta
BUKOHAHH{ iHAUBiAyanbHOro0 3aBAaHHA (pedeparty).

OnpauioBaHHS TEOPETUYHOrO MaTepiaay

Temu 115 caMOCTiIMHOTO BUBYEHHSI KinbkicTb
roiUH
Tema 1. BcTyn 40 IITY4YHOro IHTE/IEKTY: NOHATTA, iCTOPiA, 3HaYeHHs B €KOJIorii 4

Busnauenns UI: By3spknii Ta 3aranbHuii L. KarovyoBi Bixu icTopil: Big AnaHa Tropinra go
cy4acHoro ChatGPT.Poss I B cTasioMy pO3BUTKY.

Tema 2. Kinacugikania meroais II: soriuHi, craTucTu4Hi, HelipoiHcnipoBaHi 4
[TopiBHAAHHSJIOTIYHOrONPOTrpaMyBaHHs Ta MallMHHOr0 HaB4YaHHA.Kiacudikanisimerosis:
supervised, unsupervised, reinforcement learning.BukopucraHHs B 3a/1a4ax

MOHITOPUHTYLOBKIJIJIA.

Tema 3. Besiuki MOBHI MoaeJ1i Ta NpoMIT-iHXKUHIPpUHT. Al-rpaMOTHICTB AJ14 eKoJiora 4
GPT, BERT, Gemini: uuM BoHU Bifipi3HAIOTHCA.CTBOpeHHSI epeKTHUBHUX 3aMUTIB
(prompting).Po3yMiHHS, o1jiHIOBaHHS Ta eTMKa BUKopucTtaHHs LI B ekoJiorii.

Tema 4. Po6oTa 3 JaHUMM: TUIIH, JKepeJia, eTanu 06po6KHU 4
[xepesia eKOJOTIYHUX JJaHUX: CynyTHUKY, [0T, ciocTepexxeHHsA.04uCTKa, HOpMaJizalis,
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Bizyanizauis.®opmyBaHHs AaTaceTiB g ML/AL

Tema 5. MogeJti perpecii Ta k1acudikanii B eK010riYHOMy IPpOrHO3yBaHHI 4
[lloTakeperpecisi Ta KoJiM BOHa noTpi6Ha. AnroputMukiacudikauii: decision trees, SVM, KNN.
[IpakTUYHINpUKIaAU: aHaAMi33a0pyAHEHHS, KJIaCH CTaHy EKOCUCTEM.

Tema 6. BcTyn 10 HelipOHHUX MepeXK: NPUHIMIIN POGOTH Ta apXiTeKTypHu 4
Ax npantoe nepcenTpoH. baraTolmapoBi HelpOHHI Mepexi Ta 3BOPOTHE NOUIMPEHHS
NOMUJIKW. BUKopUcTaHHsAHelpoMepeX B eKO0JIOT1I.

Tema 7. HeuiTKa Jiorika B eK0JIOriYHOMY ynpaBJIiHHI 6
OcHoBUHeYITKUXMHOXKUH (fuzzysets). [lo6y10BaHEeUITKUX CUCTEM NPUUHATTSPILIEHb.
[IpukiaguMo/eI0BaHHA Y BOJHOMY YUNOBITPAHOMYMOHITOPHUHTY.

Tema 8. eHepaTuUBHI MoAeJti: Or/iA/ i pU3MKU 6
CueHapii 3acTocyBaHHS B €K0JIOTil: aBTOMaTHU4Hi 3BiTH, clieHapil pusukiB.[lpo6ieMu:
rajronuHalii Mmogesaei, IOMUJIKOBI BUCHOBKH.

Tema 9. CucTeMH aBTOMaTH30BaHOI'0 MO/Je/Il0BaHHA 6e3 Koay (AutoML, 4
TeachableMachine, Tom0)

AutoML, Teachable Machine, Lobe: ornsiamoxxiarnBocTel. BisyanbHenpoeKTyBaHHS MOes e,
[IpuaaTHICTD JJ1s1 eKOJIOTIYHUX 3a4a4 6e3 3HAHHS KoY.

Tema 10. ETu4yHi acnekTu BuKopuctaHHs Il y npupo100XOpOHHUX TEXHOJIOTiSIX. 4
Maii6yTHe LI B ekoJ10rii: KelicH Ta NepCcueKTUBHA

[IuTaHHATTPO30POCTI, IPUBATHOCTI, AUCKpUMiHaliiasropuTMis. IlIl B aBTOHOMHUX cucTeMax
MOHITOPUHTY (ApoHH, ceHcopH). [udpoBigBiiHUKUTIpUpOLU TA iX POJIb Y
MalbyTHbOMYCTAJ0OPO3BUTKY.

3araJjibHa KiJIbKiCTh TOJAMH 44

TemaTukaiHAUBiAyaIbHUX 3aBJaHb

[nauBinyanbHe 3aBAaHHsA (pedepar) nependayae BUKOHAHHSA iHAUBIyaibHOT0 3aB/IaHHSA, PO3KPUBATH
00paHy TeMaTHKYy,leMOHCTPYBaTU BMiHHA aHasi3yBaTu iHpopMallito Ta 0popMII0OBATU TEKCTOBI
JOKYMEHTH BiZiIOBiIHO A0 MeTHU HaBYAJIbHOI AUCHUIIIHU.KOXeH CTy/leHT BUKOHYE CBili BapiaHT
iHAUBiya/bHOTO 3aBAaHHA (pedepaT), AKUHN Bilpi3HAETHCA Bij iHILUX.

O6¢sar inauBigyanbHoro 3aBaaHHs (pedepart)20-25 cTopiHOK OCHOBHOTO TeKCTy. [HAUBIAyaibHE
3aBJlaHHA (pedepaT) Mae 6yTH opopMiieHe BignoBigHo Ao BUMorCT3BO-XI11-3.01-2025
(https://blogs.kpi.kharkov.ua/v2/metodotdel/dokumenty/standarty-ntu-hpi/). 3aBjaHHsI BUKOHYETbCSA
IPOTArOM HaBYaJIbHUX TUXKHIB I I0JAETHCA Ha epeBipKy [0 iCUTYy.

Temu iHaAUBIAYyaibHOTO 3aBAAHHA (pedepar):

HITy4yHU# iHTeNEeKT Yy MalIMHOOYAyBaHHi

JlaHi ik 0CHOBa Cy4yacHOr0 BUPDOGHHULITBA

ManivHHe HaB4aHHSA B MIPOMHUCJIOBHUX MpoIecax

AHaJtiz BUpOOGHUYUX JAHUX

[IporHo3yBaHHs po60OTH MalllUH i arperaTis

Knacuodikaiiisa pexxuMiB po6oTu 06/1aiHAHHS

HelipoHHi Mepexi B iHXKeHepHUX 3aJa4ax

HeuiTka Jiorika B ynpaBJ/iiHHi BUPOOHUIITBOM

['eHepaTHBHI MoJiesli B TeXHIUHIN JOKyMeHTaLii

0. Pu3MKM aBTOMAaTU30BaHUX BUPOOHUYUX pillleHb

11. ETwuyHa BignoBifa/bHICTb iHXXeHepa npu BUKopuctaHHi LI
12. [HTeseKTyaJibHi CUCTEMHU NMiATPUMKU BUPOOHUYHX pillleHb
13. IlpeauKTHUBHE TexHiuHe 06CJYTrOBYBaHHS

14. Uwudposi ABIHHUKY BUPOOHHUYHX CUCTEM

15. ABToMaTH3allisl TEXHOJIOTIYHUX IPOIECiB

16. IlopiBHsIHHA KyacuyHUX i Al-iaxo/iB y MaliMHOOY1yBaHHI
17. Anausiz noxub0oK BUpOOHUYUX BUMipIOBaHb

18. Wl y poboToTexHIYHUX CUCTEMAX

PO 0N UTE WD
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https://blogs.kpi.kharkov.ua/v2/metodotdel/dokumenty/standarty-ntu-hpi/

19. Iy TpaHcnopTHOMY MalIMHOOYAYBaHHI

20. Il B eHepreTUYHOMY MAIIMHOOYAYBaHHI

21. Pousb JIIOAVHU B iHTEJIEKTYaJIbHOMY BUPOOHHUILITBI
22. Indopmaniiina 6e3neka BUpOOHUUUX JAHUX

23. Al-rpaMOTHICTb y TexHiuHil OCBITi

24. I Ta npomucaoBa 6e3neka

25. ImxkeHepHa iHTYiLis i anrOpUTMH

26. Iy nporHo3syBaHHi JJOBroBiYHOCTi 06/1aITHAHHS
27. CouiasbHi acnekTH 11M$pPoBOi MPOMHUCIOBOCTI

28. I Ta cTajuil po3BUTOK MPOMUCJIOBOCTI

29. MaiibyTHe npodecii iHkeHepa-MalIMHOOYAiBHHUKA
30. [IlepcnektuBu po3BUTKY Il y rasyszeBoMy MaliMHOOYIyBaHHI

Temu inauBiAyabHOTrO 3aBAaHHA (pedepary)

PedepaTBUKOHYETHCS 32 BapiaHTaMHU.

3araJjibHa KiJIbKiCTb rogMH 28

HedopmasibHa ocBiTa

31006yBay Mae MOXKJIUBICTh llepe3apaxyBaTH OKpeMi TeMH a60 KypcC LIJIIXOM:TPOXOJKeHHS npodeciiHUX
KYPCIB UM TPEHiHTiB,0HJIalH-0CBITH,IpodeCiHHMX CTaXKyBaHb,y cdepi, [0 BiIMOBiJa€ HABYaJIbHUM
LiJIAM AUCLHUIIiHHU.

s 3apaxyBaHHSA HeoOxi/JHO HafaTu: cepTUudikaT (esIeKTPOHHUN ab0 APYKOBAHUM) PO MPOXOPKEHHS
KypCy/CTaXKyBaHHS, OIKC IPOTPaMH TPEHIHTY i3 3a3Ha4YeHHSIM 3MIiCTy TeM, 06CATY Ta TPUBAJIOCTI.

1. Bix mouaTkiBig 10 excriepta B 111 - https: //prometheus.org.ua/prometheus-free/ai-expert/
2. [HTeHCHBHUH KypC 3 MAalllMHHOT'0 HaBYaHH#A Bij Google yKpaiHCbKOIO —
https://developers.google.com/machine-learning/crash-course?hl=uk

3. Al For Everyone - https://www.coursera.org/learn/ai-for-everyone

JliTepaTypa, HaBYa/IbHI MaTepia/iu Ta iHpopMalLiiiHi pecypcu

OcHOBHa JiiTepaTtypa

1.1ITyynuit inTenekT. Bctynuuii kypc: HaByasnbHu# nocioHuk / 3seHiropoacobkuii 0.C., 3iHueHko 0.B,,
Yuukapwos €.A., Kucine T.M. — 2022. - 193 c.

https://duikt.edu.ua/uploads/l 492 92652604.pdf

2. IHTeneKkTyasibHUMaHAJi3 JJaHUXTa MallMHHe HaB4YaHHA. YacTuHa 1.Ba3oBi MeTozau Ta 3acobu
aHasisy gaHux / fl. B. IBaHuyk, B. I. Mectopa,A. A. flpoBui, O. [I. ManxkineBcbkuit - Binnuug : BHTY,
2021.- 69c.

https://pdflib.vntu.edu.ua/books/2022/Ivanchuk P1 2021 69.pdf

3. OcHOBM iHTeNIeKTya/JbHUX TexHoJ0Til. YacTuHa 2. TexHo/10Tii MallMHHOTOHABYAHHS : €JIeKTPOHHUU
HaBYaJIbHUM MOCIOHUK KOMGIHOBAHOT0O (JIOKAJbHOTOTAa MEPEXKHOT0) BUKOPUCTAHHS [E/IeKTpOHHUM
pecypc] / Buko M. M.,KosTyH B. B, I'puiuyk T. B. - Binnung : BHTY, 2024. - 153 c.
https://pdflib.vntu.edu.ua/books/2024 /Bykov P2 2024 153.pdf

4. CTpaTeris po3BUTKY IITYYHOIO iHTEJIEKTY B YKpaiHi: MoHorpadis /A.LllleBuenko, C.B.bapaHoBcbKUi,
0.B.Binoko6unbcbkui, €.B.bogsHcbkni Ta inm.[3a 3ar. pea. A.l.lleBuenka]. Kuis: ITIII, - 2023. - 305 c.
https://jai.in.ua/archive/2023/ai mono.pdf

5. MamMHHEe HaBYaHHS: KOMIT'IOTEPHUM MPAKTUKYM 3 JUCHUILUIIHA «MalinHHe HaBYaHH»[EJeKTpoHHUN
pecypc]: HaBY. noci6. A cTya. crenianbHocTi 121 «IHXeHepist mporpaMHoro3ate3nedyeHHsa» (OCBITHSA
nporpama «IHxeHepis nporpaMHoOro 3a6e3neyeHHs MyJbTUMeAIHHUX TaiHPopMaI[iHHO-TTOIIYKOBUX
cucteM»)/ JL.M. Onemenko; KIII im. Irops Cikopcbkoro. — EnekTponHiTekcToBi AaHi. - Kuis: KIII im. Irops
Cikopcbkoro, 2022. - 92 c.

https://files.znu.edu.ua/files/Bibliobooks/Inshi78/0058666.pdf
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https://prometheus.org.ua/prometheus-free/ai-expert/
https://developers.google.com/machine-learning/crash-course?hl=uk
https://www.coursera.org/learn/ai-for-everyone
https://duikt.edu.ua/uploads/l_492_92652604.pdf
https://pdf.lib.vntu.edu.ua/books/2022/Ivanchuk_P1_2021_69.pdf
https://pdf.lib.vntu.edu.ua/books/2024/Bykov_P2_2024_153.pdf
https://jai.in.ua/archive/2023/ai_mono.pdf
https://files.znu.edu.ua/files/Bibliobooks/Inshi78/0058666.pdf

6. OECD (2023), ArtificiallntelligenceinScience: Challenges, OpportunitiesandtheFutureofResearch, OECD
Publishing, Paris,https://doi.org/10.1787/a8d820bd-en
https://www.oecd.org/content/dam/oecd/en/publications/reports/2023 /06 /artificial-intelligence-in-
science 4f3d6efd/aB8d820bd-en.pdf?utm source=chatgpt.com

7. EklasHossain. MachineLearningCrashCourseforEngineers. eBook ISBN978-3-031-46990-9Published:
26 December 2023.
https://mrce.in/ebooks/Machine%20Learning%20Crash%20Course%20for%20Engineers.pdf?utm sou
rce=chatgpt.com

Cucrtema OLiHIOBAHHA

[lizcyMKoOBa OLjiHKa 3 OCBITHBOIO KOMIIOHEHTA BU3HAYA€EThCS BiITOBIJaIbHUMJIEKTOPOM 3a TEMaMHU,
BU/IJaMU 3aHSATh, TOIIO BiAMOBIAHO A0 cuiabycy i € iIHTErpajbHO0 OLIHKOIO pe3yabTaTiB ycix
BHW/IHABYaJIbHOI AiIbHOCTI 300yBaya BuIoi ocBiTH. [lijcyMKoBa olliHKa MOBUHHABI[0GpaXkaTH BCi
OI[iHKH 3a CKJIaJIOBUMHU HaBYaJbHOTO MPOLIECY 3 yPaxyBaHHAM IXBaroBUX MOKAa3HUKIBK:

[ToTOYHHH KOHTPOJIb KoHTposbHI po6oTHu [npuBigyanpHe [ligcymkoBuit
(mpakTuuHi, ceMmiHapcbki, (32 HaABHOCTI), k, 3aBJlaHHA KOHTPOJIb
JlabopartopHi 3aHATTA), k4 (3a HasiBHOCTI), k3 (ms1s1 OK 3 iciutom), k,
0,3 0,3 0,3 0,1

CyMa koedillieHTIB MOBMHHA CKJIaAaTH OAUHUIO: kq + k, + k3 = 1.I1in6ip BaroBux koedinieHTiB
ni/ICYMKOBOI OI[iHKH 3/1ii1CHIOE PO3POOHUK KYpCY.
Po3paxyHok niJicyMKOBOI OI[iHKY IPOBOJUTHCS 32 GOpPMYJIOL0:
O=1I1-ki+K -ky+1-ks,
ae:  Il- cepegHbO3BakeHa cepe/iHS OLliHKA 3a MOTOYHUIN KOHTPOJIb,
[- onjiHKa 3a BUKOHaHHSA IHAUBIyaJbHOT0 3aBJaHHS,
K- cepegHbo3BaXkeHa OlliHKa 332 KOHTPOJIbHI po60TH,
IIk- olliHKa 32 MiCyMKOBUI KOHTPOJIb.
Iy -ay + 1 - ap+.. .+ - ay
= 5 :

Y a;
i=1"
Jle:  a; - BaroBui koedilieHT 3a NpaKTUYHE 3aHATTS.
Kl * b1
— —1 )
i=1bi
Je:  b; - BaroBui Koedil[ieHT 32 KOHTPOJIbHY POGOTY.
[ToTouHi ouiHKH 3a KOXxHY cknagoBy ([LK, I,...) IlIkaJ1ia OuiHIOBAHHS
BHCTaBJIAIOThCA 32 100-6a/1bHOIO LIKAJIOI0 3TiAHO 3 Cyma
noJoxeHHaM «IIpo KkpuTepil Ta CUCTEMY OL[iHIOBAHHA Gatin HanjioHaspHao1iHKa ECTS
3HaHb Ta BMiHb i 1PO PEUTUHT 31106yBaYiB BUIIO} 90-100 _ BigMinHo A
ocBiTU» HTY «XIII». 82-89 Jlo6pe B
. . . . 75-81 Jlo6pe C
[lifcyMKOBa OlliHKa BUCTaBJSETHCS Bi/[TOBi/IHO 70 64—74 T E— D
po3paxoBaHoi O 3 OKPYTJIEHHSIM /10 HAaWBJIUKIOT0 c0-63 3 AOBI E
I[iJIOr0 YKCJIa B BiIbITY CTOPOHY. 35_59 Haeggzl(:;ﬁzﬂo X
(noTpibHe KoAATKOBE
BUBYEHHS )
1-34 HezanmoBisnibHO F
(moTpi6bHEe MOBTOPHE
BUBYEHHS)
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https://www.oecd.org/content/dam/oecd/en/publications/reports/2023/06/artificial-intelligence-in-science_4f3d6efd/a8d820bd-en.pdf?utm_source=chatgpt.com
https://www.oecd.org/content/dam/oecd/en/publications/reports/2023/06/artificial-intelligence-in-science_4f3d6efd/a8d820bd-en.pdf?utm_source=chatgpt.com
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https://blogs.kpi.kharkov.ua/v2/nv/dokumenty/normatyvni-dokumenty

HopMu akaaeMidyHOI eTHMKM i MOJIITUKA KYPCY

3100yBay BUIOI OCBITH MOBHUHEH JJOTPUMYBaATHC «KOeKCy eTUKHM aKaJleMiYHUX B3aEMOBITHOCHH Ta
no6podecHocTi HTY «XIlI»: BUABJAATH JUCIUIIIHOBAHICTh, BUXOBAHICTh, JOOPO3UYJINBICTD, YECHICTD,
BianoBimanbHicTh. KoHiKTHI cuTyallii HOBUHHI BiIKPUTO 06TOBOPIOBATUCH B HaBYAJIbHUX IPymNax 3
BUKJIa/laueM, a IPU HEMOXKJIMBOCTI BUPillleHHs KOHQJIIKTY — JOBOJAUTUCSA 10 BifloMa CiBpOOiTHUKIB
JVpeKLil iIHCTUTYTY.

HopmaTuBHO-TIpaBOBe 3a6e3ne4eHHs BIPOBAPKEHHS MPUHIIUITIB aKaIeMivyHOI J06GPOYeCHOCTI

HTY «XIll» po3mineHo Ha caiTi: http://blogs.kpi.kharkov.ua/v2/nv/akademichna-dobrochesnist/

IloroaxeHHsA
Cusabyc noro/»KeHo 30.08.2025 3aBiayBau kadeapu
Hapnis BABKOBA
30.08.2025 TapanT OIl
Onekcangp OCTPOBEPX
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	Алгоритми машинного навчання: класифікація, регресія, кластеризація. Нейронні мережі, нечітка логіка, еволюційні алгоритми. Відмінності між ML, DL, нейромережами.
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	Тема 3. Візуалізація показників роботи машин і процесів
	Побудова графіків, діаграм, просторових візуалізацій.
	Тема 4. Формування інженерних датасетів
	Структурування результатів вимірювань і спостережень для подальшого аналізу.
	Тема 5. Прості моделі прогнозування технічних параметрів
	Оцінка зміни показників роботи обладнання без математичних розрахунків.
	Тема 6. Класифікація станів виробничих систем
	Визначення нормальних і аварійних режимів роботи.
	Тема 7. AI-інструменти для аналізу технічних текстів і документації
	Узагальнення інструкцій, технічних описів, наукових статей.
	Тема 8. іні-кейс: ШІ у виробничому рішенні
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	Визначення ШІ: вузький та загальний ШІ.Ключові віхи історії: від Алана Тюрінга до сучасного ChatGPT.Роль ШІ в сталому розвитку.
	Тема 2. Класифікація методів ШІ: логічні, статистичні, нейроінспіровані
	Порівняннялогічногопрограмування та машинного навчання.Класифікаціяметодів: supervised, unsupervised, reinforcement learning.Використання в задачах моніторингудовкілля.
	Тема 3. Великі мовні моделі та промпт-інжиніринг. AI-грамотність для еколога
	GPT, BERT, Gemini: чим вони відрізняються.Створення ефективних запитів (prompting).Розуміння, оцінювання та етика використання ШІ в екології.
	Тема 4. Робота з даними: типи, джерела, етапи обробки
	Джерела екологічних даних: супутники, IoT, спостереження.Очистка, нормалізація, візуалізація.Формування датасетів для ML/AI.
	Тема 5. Моделі регресії та класифікації в екологічному прогнозуванні
	Щотакерегресія та коли вона потрібна. Алгоритмикласифікації: decision trees, SVM, KNN. Практичніприклади: аналіззабруднення, класи стану екосистем.
	Тема 6. Вступ до нейронних мереж: принципи роботи та архітектури
	Як працює персептрон. Багатошарові нейронні мережі та зворотне поширення помилки. Використаннянейромереж в екології.
	Тема 7. Нечітка логіка в екологічному управлінні
	Основинечіткихмножин (fuzzysets). Побудованечітких систем прийняттярішень. Прикладимоделювання у водному чиповітряномумоніторингу.
	Тема 8. Генеративні моделі: огляд і ризики
	Сценарії застосування в екології: автоматичні звіти, сценарії ризиків.Проблеми: галюцинації моделей, помилкові висновки.
	Тема 9. Системи автоматизованого моделювання без коду (AutoML, TeachableMachine, тощо)
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